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@ Clasificacién supervisada

@ Clasificacién no supervisada
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Clasificacién supervisada

Clasificacion supervisada
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Clasificacién supervisada

lodelo de clasificacid
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Clasificacién supervisada

Redes Neuronales artificiales

KNN
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Clasificacién supervisada

Introduccién

@ K-Nearest Neighbours (Los k vecinos méas préximos)
@ Algoritmo de clasificacién supervisada

@ Basado en distancias. Generalmente la distancia Euclidea

dist(p, q) = \/(m 1)+ (P2 — @2)* + . + (Pn — @0)?
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KNN
Clasificacién supervisada SVM

Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales
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how sweet the food tastes
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KNN
Clasificacién supervisada SVM

Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales
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KNN
Clasificacién supervisada SVM
Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

i Cuantos vecinos?
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Clasificacién supervisada
yes
euronales artificiales

i Cuantos vecinos?

No hay una dnica regla:
1
o K =n2

@ Cross-Validation
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KNN
Clasificacién supervisada SVM

Naive B

Redes Neuronales artificiales

SVM
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KNN
Clasificacién supervisada SVM
Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

Introduccién

Conjunto de datos etiquetados
Construccién de un modelo

Dado un nuevo dato de etiqueta desconocida

Modelo es capaz de predecir a que clase pertenece
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KNN
Clasificacién supervisada SVM
Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

Introduccién

@ SVM busca un limite o frontera entre clases —> Hiperplano
@ Separa las diferentes clases en regiones.
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Clasificacién supervisada

i Qué hiperplano elijo?
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Clasificacién supervisada

Naive

Redes Neuronales artificiales
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Clasificacién supervisada

edes Neuronales artificiales
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KNN
Clasificacién supervisada SVM
Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

Funcion kernel

Realiza una transformacién sobre los datos para simplificar el
aprendizaje
Tipos de funciones Kernel:

e Polinomial: K(z;,z;) = (z;x;)

@ Perceptréon: K(z;,x;) = |||

e Base radial Gaussiana: K (xi,zj) =e 202

e Sigmoidal: K(zi,zj) = tanh(zi-xj — ©)
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KNN
Clasificacién supervisada SVM
Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

Funcion kernel
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KNN
Clasificacién supervisada SVM

Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

Naive Bayes
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KNN
Clasificacién supervisada SVM
Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

Teorema de Bayes

Basado en el Teorema de Bayes:

pa| )= ZBLAD P ]’Dé;f “)
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KNN
Clasificacién supervisada SVM
Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

En castellano

P(probabilidad condicional) P(a priori)
P(total)

P(posteriori) =
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KNN
Clasificacién supervisada SVM
Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

Clasificar una persona escogida al azar como hombre o mujer en
funcién de su altura y peso:
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KNN
Clasificacién supervisada SVM
Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

Tabla de datos

Datos de entrenamiento

Sexo Altura Peso

H 180 80
H 178 82
M 165 60
H 175 77
M 170 68
M 166 67
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KNN
Clasificacién supervisada SVM
Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

Probabilidades

P(H) = 0.50

P(M) = 0.50

Paradmetros distribucién normal para altura y peso de hombres:

(Ap) = 177.67

o(Ap) = 6.33
((Py) = 79.67
o(P,) = 6.33
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KNN
Clasificacién supervisada SVM
Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

Probabilidades

Parametros distribucién normal para altura y peso de mujeres:

w(Any,) =167
o(Am) =7

1(Pm) = 67
o(Pp) = 19
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KNN
Clasificacién supervisada SVM
Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

Probabilidades a conocidas

Funcién de distribucién de la normal:
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KNN
Clasificacién supervisada SVM
Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

Probabilidades observadas

Obsevacién desconocida:

Altura = 168

Peso = 69
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KNN
Clasificacién supervisada SVM
Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

Probabilidades observadas

P(altura|hombre) = 0.0196

P(peso|hombre) = 0.0152

P(altura|lmuger) = 0.0564

P(peso|lmujer) = 0.021
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KNN
Clasificacién supervisada SVM
Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

Probabilidades a posteriori

P(hombre) P(altura|hombre) P(peso|hombre)
P(total)

Pposteriori(hOmbTe) =

P(mugjer)P(altura|mujer)P(peso|mujer)
P(total)

Pposte'riori (mujer) =
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KNN
Clasificacién supervisada SVM
Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

Probabilidades a posteriori

Pposteriori(Rombre) = 0.0196 - 0.0152 = 0.0003

Posteriori(mugjer) = 0.0564 - 0.021 = 0.0011

Por tanto nuestro individuo misterioso es probablemente mujer
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Clasificacién supervisada

Redes Neuronales artificiales

Redes Neuronales artificiales
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Clasificacién supervisada

ayes
Redes Neuronales artificiales

Introduccién

Paradigma de aprendizaje automatizado inspirado en sistemas
nerviosos bioldgicos
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Clasificacién supervisada

ayes
Neuronales artificiales

Introduccién

dendrites

Il bod :/
cell body /{k X,

terminal axon

MO0

=3 L EKLOOC0®
2 TR A e

synapse synapses

00R Team

Analisis multivariante



Perceptrén

Clasificacién supervisada

KNN

SVM

Naive Bayes

Redes Neuronales artificiales

@ La unidad basica es el perceptrén
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entrada
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KNN
Clasificacién supervisada SVM
Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

Componentes

N entradas, z1,..., T,
Cada entrada con un peso z, 1, ..., Tp
Un nodo de entrada extra llamada bias (intercepto)

Suma de las entradas ponderada por sus pesos:

Y= Y 0t o Tt

@ Funcién de activacién p.e.:

fa(@)=1siy>0, fo(x)=-1six<0
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KNN
Clasificacién supervisada SVM
Naive Bayes
Redes Neuronales artificiales

Componentes

Bias 1

x!
Activation function
(more on this later)
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Clasificacién supervisada
s

Redes Neuronales artificiales

Red neuronal de internet.
(5]

i

Los nodos son routers y las sinapsis conexiones fisicas de redes
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e . K-means
Clasificacién no supervisada

Clasificacion no supervisada

00R Team Analisis multivariante



K-means

Clasificacién no supervisada

K-means
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I ; K-means
Clasificacién no supervisada

Clasificador no supervisado

@ No necesita datos etiquetados
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K-means

Clasificacién no supervisada

Clasificador no supervisado

@ Crea grupos internamente homogéneos

Iris K-means

Component 2
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Component 1
These two components explain 95.81 % of the point variability.

00R Team Analisis multivariante



K-means

Clasificacién no supervisada

Clasificador no supervisado

e Etiqueta los grupos

Iris K-means

Component 2
0
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Component 1
These two components explain 95.81 % of the point variability.
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Clasificacién no supervisada

Clasificador no supervisado

@ Asigna nuevas observaciones al grupo de mayor similitud

K-means

Iris K-means
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Component 1
These two components explain 95.81 % of the point variability.
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